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Generische Maskulina im Deutschen

Rollenbezeichnungs-

paradigma

A

Wortform Sexus Genus Numerus

Lehrer mannlich Maskulinum

Lehrer mannlich oder weiblich  Maskulinum Singular
Lehrerin weiblich Femininum

Lehrer mannlich Maskulinum

Lehrer mannlich oder weiblich  Maskulinum Plural
Lehrerinnen ~ weiblich Femininum

* Gemeinhin wird generischen Maskulina nachgesagt, dass sie in ihrer Bedeutung

geschlechtsneutral seien
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« Zweifel an der geschlechtsneutralen Bedeutung finden sich allerdings in den

Ergebnissen bisheriger Forschung

* Die Gberwiegende Mehrheit bestehender Studien zum Thema kommt zu einem
gemeinsamen Schluss

— generische Maskulina sind nicht geschlechtsneutral, sondern zeigen einen

mannlichen Bias (z. B. Demarmels, 2017; Garnham et al., 2012; Gygax et al., 2008; Irmen & Kurovskaja,
2010; Irmen & Linner, 2005; Koch, 2021; Misersky et al., 2019; Stahlberg & Sczesny, 2001)

* Obwohl generische Maskulina also durchaus geschlechtsneutral intendiert sein

kénnen...
« ..kommt diese Geschlechtsneutralitat im Sprachverstandnis nicht (vollig) an

« Stattdessenfindet eine Verarbeitung statt, aus der eine mannliche

Uberreprasentation resultiert
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Viele Studien nutzen Daten, die speziell fiir ihre jeweiligen Untersuchungen erhoben
wurden.

— Korpusdaten als Datengrundlage

Problem 3: Semantische Reprasentationen

Viele Studien liefern einen Bias, aber keine Erklarung flir dessen semantische
Grundlage.

— Discriminative Learning fiir semantische Messwerte
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Forschungsfragen

Frage 1

Bietet Discriminative Learning einen Einblick in die Semantik generischer Maskulina
sowie spezifischer Maskulina und Feminina?

Frage 2

Falls ja, inwiefern unterscheidet sich die Semantik generischer Maskulina von der
Semantik spezifischer Maskulina und Feminina?
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Methode

Discriminative Learning
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« Das genutzte Korpus wurde anhand des Subkorpus ,News® der Leipzig Corpora

Collection (Goldhahnet al,, 2012) erstellt
e 49.044.960 Wortformen
« 30.000 Satze mit Zielwortern

« 800.000 Satze ohne Zielworter
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Korpus

« Das genutzte Korpus wurde anhand des Subkorpus ,News® der Leipzig Corpora

Collection (Goldhahnet al,, 2012) erstellt
e 49.044.960 Wortformen
« 30.000 Satze mit Zielwortern

« 800.000 Satze ohne Zielworter

« Zielworter wurden aus einer vorherigen Studie Ubernommen, in welcher es um die

Stereotypizitat von Rollenbezeichnungen ging (Gabriel et al., 2008)
* Insgesamt 113 Rollenbezeichnungsparadigmen wurden ibernommen

* Im Korpus sind keine ,neuen” Formen (Sternchenform, Binnen-I, etc.) enthalten
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* Anhand des Korpus wurden Vektoren fiir alle Wortformen sowie deren Flexion via

Naive Discriminative Learning (NDL; z. B. Baayen & Ramscar, 2015) berechnet
— Vektoren auch fur Singular/Plural; Generisch/Spezifisch; etc.
* NDL folgt dem Rescorla-Wagner-Modell (Rescorla & Wagner, 1972)

« Outcomes (Wortformen /Flexion) werden durch Cues (Wortformen/Flexion)
vorhergesagt

* Die Assoziationsstarke zwischen einem Outcome und einem Cue wird stets
durch einen Wert dargestellt

* Alle Outcomes wurden anhand aller Cues im selben Satz vorhergesagt
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NDL — Semantische Vektoren

* Dieser Vorhersageprozess wurde fur die 830.000 Satze des Korpus durchgefiihrt

* Als Resultat liegen Assoziationsgewichte vor fur
» Zielworter
* Flexion
« weitere Woérter

* Anhand dieser Reihen von Assoziationsgewichten erhalten wir semantische

Vektoren einzelner Worter und Flexionsfunktionen

Grundbedeutung
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Semantische Vektoren — Rollenbezeichnungen

* AnschlieBend wird die Semantik der Wortformen zusammengetzt, auch die der

untersuchten Rollenbezeichnungen

« Summe aus Grundbedeutung, Kasus (hier nicht dargestellt), Numerus, Genus &

Generizitat - generisch vs. spezifisch

mumul

Lehrer
Lehrer
Lehrerin
Lehrer
Lehrer
Lehrerinnen

10.03.2023
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Wortformen

« Wortformen werden in phonologischen Trigrammen (Triphone) reprasentiert

* Trigramme haben in vorherigen Studien zufriedenstellende Resultate gezeigt
(z. B.Chuanget al., 2020; Schmitz et al., 2021)
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Wortformen

« Wortformen werden in phonologischen Trigrammen (Triphone) reprasentiert

* Trigramme haben in vorherigen Studien zufriedenstellende Resultate gezeigt
(z. B.Chuanget al., 2020; Schmitz et al., 2021)

Wortform | #le: | lexr | exrA | rA# | Arl | rin | In#
1 1 1 0 0 0

Lehrer 1
Lehrer 1 1 1 1 0] 0 0]
Lehrerin 1 1 1 0 1 1 1
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Grundidee

 Simulation eines mentalen Lexikons durch die Implementierung eines Linear

Discriminative Learning Netzwerks (e.g. Baayenetal., 2019)

* Fir die Implementierung werden 3 Dinge benoétigt

Vektor- 2. Semantische
berechnung Vektoren

Erlernen von V

1. Korpus Sprachverstandnis

3. Wortformen
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Analyse

Multinominale Logistische Regression

10.03.2023

31



Semantische Messwerte

10.03.2023 32



Semantische Messwerte

* Anhand der urspriinglichen und vorhergesagten semantischen Vektoren lassen sich

semantische Messwerte berechnen

10.03.2023 32



Semantische Messwerte

* Anhand der urspriinglichen und vorhergesagten semantischen Vektoren lassen sich

semantische Messwerte berechnen

Semantik-
Matrix

semantische

Messwerte
vorhergesagte

Semantik-
Matrix

10.03.2023 32



Semantische Messwerte

* Anhand der urspriinglichen und vorhergesagten semantischen Vektoren lassen sich
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* semantische Messwerte

* VERSTANDNISQUALITAT
Korrelation des urspriinglichen mit dem vorhergesagten Vektor
héher = besseres Verstadnis
* NACHBARSCHAFTSDICHTE
durchschnittliche Korrelation des Zielwortes mit seinen 8 nachsten Nachbarn
hoher = engere Nachbarschaft
* AKTIVIERUNGSVIELFALT

Euklidische Norm des vorhergesagten Vektors

hoher = hoheres Mal3 an Koaktivierung

e STEREOTYPIZITATSWERTUNGEN aus Gabriel et al. (2008)
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* AKTIVIERUNGSVIELFALT

* hoch fiir Feminina im Singular

— Konkurrenz mit vielen anderen Wortern, die /1n/ enthalten

* medium fir Maskulina

— Konkurrenz mit einigen anderen Woértern; verschiedene Endungen (-er, -nt, ...)
* niedrig fur Feminina im Plural
— Konkurrenz mit wenigen anderen Wortern, die /tnan/ enthalten
* VERSTANDNISQUALITAT + NACHBARSCHAFTSDICHTE

* Feminina ,leben“in ihrem eigenen Teil des semantischen Raums, sind deshalb

signifikant anders als Maskulina

* alle ndchsten Nachbarn der untersuchten Feminina sind untersuchte Feminina
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« Zukinftige Forschung wird zeigen

* obdie flir unsere Daten berechneten LDL-Mal3e eine Vorhersagekraft fur

Verhaltensmaf3e haben, z.B. Reaktionszeiten

« wie sich (neue) neutralere Formen, z.B. Lehrer*innen, Lehrerlnnen, verhalten
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Vielen Dank fur die Aufmerksamkeit!

weitere Details unter psyarxiv.com/c27r9
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NDL — Semantische Vektoren

* Hund HHuunndd Hund + Genitiv GGeenniittiivv Genitiv + Singular

SSiinngguullaarr Singular + Maskulinum MMaasskkuulliinnuumm Maskulinum
* Hund HHuunndd Hund + Plural PPlluurraall Plural

* So wie wir einen Vektor fir die Grundbedeutung von Hund erhalten, so erhalten

wir auch einen Vektor fir z. B. Plural

* Umdie semantische Reprasentation fliir Hunde zu erhalten, summieren wir die

Vektoren von Hund und Plural

Hunde = unde = Hund + Plural

« Da wir uns im Deutschen befinden, wird die komplette Summe noch durch Kasus,

Numerus und Genus erganzt, z. B. fir Hundes

10.03.2023 44



‘ Semantische Ahnlichkeit

10.03.2023 45



Kosinusahnlichkeit

Semantische Ahnlichkeit

Singular

Plural

1.00+

0.95+

0.90+

0.85+

0.80+

1.00

0.951

0.90

0.85+

0.80+1

Fem Spezifisch Mask Spezifisch Mask Spezifisch

Mask Generisch Fem Spezifisch Mask Generisch

10.03.2023

VS.

VS.

VS.

Fem Spezifisch Mask Spezifisch Mask Spezifisch

VS. VS.

VS.

Mask Generisch Fem Spezifisch Mask Generisch

45




Kosinusahnlichkeit

Semantische Ahnlichkeit

Singular Plural
1.00+ s | 1001
0.95+ 0.951
| T —
0.90+ 0.90+1
0.85+ 0.851
|
|
0.80+ 0.80+1

Fem Splezifisch Mask Srﬁezifisch Mask Sp;ezifisch

Mask Generisch Fem Spezifisch Mask Generisch

10.03.2023

VS.

VS.

VS.

Fem Splezifisch Mask Sp;ezifisch Mask Srﬁezifisch

VS. VS.

VS.

Mask Generisch Fem Spezifisch Mask Generisch

46




Diskussion

10.03.2023

47



Diskussion

* Unsere Ergebnisse stehen im Einklang mit den Annahmen friherer

Untersuchungen

10.03.2023

47



Diskussion

* Unsere Ergebnisse stehen im Einklang mit den Annahmen friherer

Untersuchungen

 Stahlbergetal. (2001)
das maskuline Geschlecht von [maskulinen] Generika hat eine semantische

Komponente der "Mannlichkeit"

10.03.2023

47



Diskussion

* Unsere Ergebnisse stehen im Einklang mit den Annahmen friherer
Untersuchungen

 Stahlbergetal. (2001)
das maskuline Geschlecht von [maskulinen] Generika hat eine semantische
Komponente der "Mannlichkeit"

¢ Irmen & Linner (2005)

semantische Ahnlichkeit von generischen und spezifischen Maskulina aufgrund ihrer

Resonanz mit dem Lexikon und untereinander

10.03.2023 47



Diskussion

* Unsere Ergebnisse stehen im Einklang mit den Annahmen friherer
Untersuchungen
 Stahlbergetal. (2001)

das maskuline Geschlecht von [maskulinen] Generika hat eine semantische

Komponente der "Mannlichkeit"

¢ Irmen & Linner (2005)
semantische Ahnlichkeit von generischen und spezifischen Maskulina aufgrund ihrer
Resonanz mit dem Lexikon und untereinander

+ Gygaxetal.(2012) und Gygax et al. (2021)
generische Maskulina aktivieren die zugrundeliegenden Reprasentationen
spezifischer Maskulina, was zu einer semantischen Aktivierung spezifischer

Maskulina und damit zu einem mannlichen Bias fihrt
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